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CTPYKTYPA POBOUYOI ITPOTPAMU HABYAJIBHOI JAUCHUITJITHA
" TexHOoI0TII IITMOOKOT0 HAaBYaHHS "
1. Onuc qrucunmiinu « TexXHoJ10ril rIIM00K0ro HABYAHHSA»

Jucunmiina « TexHoJorii
IJIH00KOT0 HABYAHHS»

I'any3b 3HaHb, HATIPAM
nigroroskun/ CBO

XapakTrepucTuka
HABYAJLHOI TUCIUILTIHA

KinbkicTs KpeauTiB — 5

I'any3b 3Hanp — 12

CraTyc AUCUMILIIHU —

,JH(pOopMaIiitHi TexHOoI0T1i”|BUOIpKOBA
Mosga HaBYaHHS —
YKpaiHCbhKa
Kinpkicte sanikoBux|CroemiaipHIiCTh — 122 Pik marotoBku:
MOJYJIB: 3 ,,KOMIT’FoTepH1 HayKu” /lenna - 4
3aouna — 4
Cemectp:
/lenna — 7
3aouna —7
KinbkicTh 3micToBUX |OCBITHBO-TIpOdeciiiHa Jlexii:
MoayniB — 4 nporpama — ,, Komn’torepHi|/fenna - 30 rox.,

HayK# ~

3aoyna — 8 rog.
JIabopaTopHi 3aHATTA:
/lenna - 14 Ton.
3aoyna — 4 ron.

3arajgpHa KUIBKICTh TOIUH
- 150 ron.

OakanaBp

Camocriiina poboTa:
/[enna - 97 Ton.
3aouna — 138 rox.

Tpeninr — 6 rog.
[nnuBinyanbHa pobora:
/[enna - 3 Ton.

TwKHEBUX TOJINH:
/lenna: 10 ropx.,
3 HUX ayAUTOPHUX — 3 TO/I.

Bun niacymkoBoro
KOHTPOJTIO: 3aJTiK




2. MeTa i 3aBIaHHA JUCHUILIIHA
" TexHoJ10T11 TJIMOOKOTrO HAaBYaHHA "

2.1. MeTa BUBYEHHSA TUCHUILIIHHA

[Iporpama Ta TeMaTWMYHUW TJIaH JMCUUIUIIHA OPIEHTOBAaHI Ha OTPUMAHHS
CTYJICHTaMH HABUKIB Ta 3HAHb I0JI0 PO3POOKU Ta 3aCTOCYBAHHS METOJIB IITMOOKOIO
MaIIMHHOTO HaBYaHHSI. MeTow BUBYEHHS AucHUIUTiHK "TexHonorii rambokoro
HaBUaHHA" € HAJaHHS CTYJCHTaAM TCOPETUYHUX 3HAHb Ta MPAKTUYHUX HABUUOK Yy
ragy3i TJIMOOKOrOo HaBYaHHS, SIKE € OJHIEI0 3 KIIOYOBHX OO0JacTeid Cy4yacHOTo
MamuHHOTO HaB4YaHHS. CTyIEHTH O3HAWOMISITECA 3 OCHOBHUMHU KOHIICHIIISIMH,
METOJaMH Ta AJITOPUTMAMH TITUOOKOTO HaBYAHHS, 30KpeMa HEUPOHHUMHU MEpEKaMH,
apxiTeKTypaMu TJIHOOKOTO0 HaBYaHHS, a TaKOX iX 3aCTOCYBaHHSAM Y pealbHUX
3aBJaHHSX, TAKUX K 00pOOKa 300pakeHb.

CryaeHTH BHMBYAalOTh TEOPETUYHI Ta MPAKTUYHI ACMEKTH  PO3POOKH
MPOTPAMHOTO 3a0e3Me4YeHHs 13 3aCTOCYBAHHSIM TEXHOJIOTIH TJIIMOOKOro MAaIlMHHOTO
HaBYaHHS, 30KpeMa JyIsl 3aj1a4 kiacudikailii, TeHepyBaHHs Ta CErMEHTallli Ha OCHOBI
rIIMOOKOTO MAITUHHOTO HAaBYaHHS.

2.2 3aBaaHHs BUBYECHHS JUCIMILTIHA

3aBIaHHs KypCy IOJSTa€ B 03HAMOMIIEHHI CTYJEHTIB 3 CY4aCHHUMHM I1IX0JaMHU
710 PO3pOOKM TPOTPAMHOr0 3a0e3MEeUeHHS] Ta BUKOPHUCTAHHS CYYaCHHX EJIEMEHTIB
MIMOMHHOTO MAIIMHHOTO HAaBYaHHS I Kiacu@ikallii Ta TeHEpyBaHHS JaHUX.

2.3 Pe3yibTaTi BUBYEHHS QM CHUILIIHH

CryneHTH MOBUHHI:

- BMITH 3aCTOCOBYBaTH 3HaHHS Ui 1AeHTU]iKamii, QOpMyIrOBaHHA 1
pO3B’sI3yBaHHS TEXHIUHUX 3a/1a4 CIEladbHOCTI, BUKOPUCTOBYIOYH METOH,
10 € HAUOUIBIIT TPUAATHUMHU JIJIS1 JJOCSITHEHHSI TIOCTABIICHUX IILICH;

- BMITH 3aCTOCOBYBATH 3HAHHS TEXHIYHUX XapaKTEPUCTUK, KOHCTPYKTHBHUX
0COOJIMBOCTEH, MPU3HAYEHHS 1 TPaBUJI €KCIUTyaTallii mMporpaMHO -TeXHIYHHUX
3ac001B KOMIT FOTEPHUX CHUCTEM Ta MEPEeX JUIs BUPIIICHHS TEXHIYHUX 3a/a4
CHEIIAILHOCTI,

- BMITH PO3pOOJSATH mMporpamMHe 3a0e3ledyeHHs Ha OCHOBI €JIEMEHTIB
rJIMOO0KOTO MATMHHOTO HABYaHHS;

- BMITH BHOMpAaTH TEXHOJOTIi MAIIMHHOTO HaBYaHHS [JIs  peai3alii
KOHKPETHHUX 33]1a4;

3. IIporpama HABYAJIBLHOI IUCHUILTIHA
«TexHos0ril rITH00KOr0 HABYAHHSY

3micToBuii Moayab 1. BeTyn 10 MAIIMHHOTO HABYAHHS
Tema 1. Becryn. OcHOBU MalllMHHOTO HABYAHHS.
IcTopis po3BUTKY MalmIMHHOTO HaBuaHHs. [IpeameTHa oGnacTh 3aCcTOCYBaHHS



€JIEMEHTIB MAaIIMHHOTO HaB4yaHHsA. OCHOBHI TEHAEHIII PO3BUTKY MAIIMHHOTO
HaBuaHHs. OcoOIMBOCTI TMMOOKOTO HABYAHHSI.

Tema 2. CydacHi aIrOpUTMH MAIITMHHOT'O HaBYaHHS.

OCHOBHI aJNrOpUTMHM MAIIMHHOTO HaBuyaHHs. Perpecis. Support Vector
Machines. JlepeBa pimenb. Knacrepuzanis. Heliponni mepexi.. ['muOoke HaBuaHHS
(Deep Learning). Pexomennamiitni cucremu (Recommender Systems). Meroau
3HIKeHHS po3MipHOcTi (Dimensionality Reduction).

Tema 3. 3acobu po3poOKH CHCTEM Ha OCHOBI MallTMHHOTO HABYAHHS.

OcHOBHI CydYacHi IHCTPYMEHTH Ta CEPEIOBHUINA PO3POOKH CHCTEM Ha OCHOBI
MalIMHHOTO HaBuaHHA. MoBu mporpamyBaHHs Ta 0i6mioTexu. TexHomorii Python,
Java. [actpymentu nnsi oOpoOku Ta anamizy nanux (Pandas, NumPy). InterpoBani
cepenoruiia po3pooku (Jupyter Notebook PyCharm).

3micToBHil MOAYJIb 2. 3rOPTKOBI HEMPOHHI Mepe:xKi

Tema 4. Knacugikariiss HHHpOHHUX MEPEXK.

3aranpHa XapaKTepUCTUKAa HEUpOHHUX. IcTopist pPO3BUTKY 3TOPTKOBUX
HEUpOHHUX Mepex s kiacudikamii 300paxkensb. Iligxomm mo0 knacudikarii
300paxxeHHs. BuMoru 10 mporpaMHOro Ta arnapaTHOro 3a0e3rneyeHHs

Tema 5. EnneMeHTH 3ropTKOBOi HEHPOHHOT MEPEXKi.

JocnimxenHss 6a30BUX CKIIAJOBUX 3TOPTKOBOT HEMPOHHOI Mepexi. 3ropTka.
Cy6muckperuszanis. I[loBHO3B’si3Hmil map. [Iporpamui 3aco0u Ta cepeioBHILE
PO3POOKH apXITEKTYp 3TOPTKOBUX HEHPOHHUX MEPEK.

3micToBuit MoayJib 3. 'eHepaTUBHI HEHPOHHI Mepeski Mepexi.

Tema 6. ApxiTexTypa Ta IpUHLIUIN POOOTH T€HEPATUBHO-3MAralbHUX MEPEexK
(GANS).

[TonsTrst reneparop 1 auckpuminarop. Tumu tumu apxitektyp GAN. Deep
Convolutional GANs (DCGAN). Conditional GANs (cGAN)

Tema 7. 'eHepaTuBH1 3MarajibHi MEpexl.

OyHKIIOHYBaHHS Ta TPU3HAYEHHS  3MarajlbHUX  HEHPOHHUX  MEPEK.
ABTOKOAYBaJIPHUKM Ta BapialllifHi  aBTOKOAYBaJIbHUKH. [IpuHuiunu poOGoTH
BapiallifHUX aBTOKOTyBaJbHHUKIB

Tema 8. ['muOoKi HEMPOHHI MepeXi JUIsl CTUITI3aIllT 300paXKeHb Ta TEKCTY.
[lpuknany BUKOPHCTAHHS T€HEPATUBHUX 3MarajibHUX Mepex. JlocmimkeHHs
CTHI3aliHuX HelpoHHUX Mepex. StyleGAN. Mepexi a1 reHepartii TeKCTYy.

3micToBuii MoayJib 4. U-net Mepe:Ki 1151 aBTOMATUYHOI CerMeHTAIlil.
Tema 9. 3actocyBannsa U-net mepex.



Tunn U-net mepex. Krnacudikamia. Cermenramis. OO6macti 3acTOCyBaHHS
HEMpOHHUX Mepex Uit cermeHTauii. IcHyroui apxitektypu U-net Mepex Ta OCHOBHi
00J1acTi 3aCTCOYBaHHS.

Tema 10. [ToHaTTA Iekoaepa Ta EHKOAEpA.

[Ipuknaaun ¢opmyBaHHA JeKojepa Ta eHKojaepa s 3actocyBaHHs U-net
mepexx. Pobora 13 300paxenHsmu. @dopmyBaHHS HaBYalbHOi, TECTOBOI Ta
BaJTTAIIAHOT BUOIPKHU JIsl 3a7]a4l CETMEHTYBAaHHS 300paKeHHSI.

Tema 11. Cyuacui 6i0mioTekn Ta (PpelMBOPKH JI 3aCTOCYBaHHS METO/IIB
TJIMOMHHOTO HAaBYAHHS.

Oco6mmBocti 610morekn TensorFlow, BukopucTaHHs O010J10TE€K 1JII MOBH
nporpamyBaHHsi Java DL4J. Python. 3acobu po3poOku cucrem 3 e€JlIeMEHTaMH
MaITUHHOTO HaBYaHHS Ha XMapHUX CepBicax.

4. CTpyKTypAa 32JiKOBOr0 KpeauTy Aucuuinaing «TexHoJ10ril rJ1u00Koro

HABYaHHN»
(nenHa opma HaBYAHHA)
Tema Kinekicts rogus
Jlexmii | Jlaboparopni| Camoct | ImmuBimya Tpeninr KontpoibHi
3aHSTTS 1iiHa JIbHA 3axX00U
pobora pobora

3micToBuii Mmoayis 1. BeTyn 10 MAIIMHHOIO HABYAHHSA
Tema 1. Bceryn. OcHoBu | 3 1 8 1 1 IToToune
MAIIMHHOTO HAaBYaHHS ONUTYBaHHS
Tema 2. CyudacHi anropurmu | 1 10
MAIIMHHOTO HAaBYaHHS
Tema 3. 3acobu po3poOku | 3 1 8
CUCTEM Ha OCHOBI
MaIlIMHHOTO HaBYAHHSI.

3micToBuil Moay.Jas 2. 3TOPTKOBI HEMPOHHI Mepe:Ki

Tema 4. Knacudikariis 3 1 9 0.5 2 [ToToune
HEWUPOHHUX MEPEK ONUTYBAHHS
Tema 5. Enementu 3 2 9

3TrOPTKOBOT HEUPOHHOT

Mepexi

3microBuii Mmoayas 3. 'eHepaTHBHI HeHPOHHI MepesKi Mepe:Ki

Tema 6. ApxiTekTypa Ta 3 1 9 0.5 1 IToroyne
MPUHITATIA POOOTH OIIUTYBaHHSI

IrCHCPATHBHO-3MaraJibHUX

Mepex (GANSs)

Tema 7. I'enepatuBHi ) 1 9
3MarajibHi Mepexi

Tema 8. I'muboki HelipoHHI | 3 ) 8

MepeXi I CTUTI3amil




300pakeHb Ta TEKCTY | ‘

3microsuii moayus 4. U-net Mepexki 1jisi aBTOMATHYHOI CerMeHTail

Tema 9. 3acrocyBanus U- 3 2 9 1 2 IMoroumne
net Mepes OINUTYBaHHS
Tema 10. Ilousrts | 2 1 9
JeKoJepa Ta EHKOIepa
Tema 11. CyuacHi | 3 1 9
610moTekn Ta (GpedMBOpPKU
IUIL 3aCTOCYBaHHSI METOJIIB
ITMOMHHOTO HABYAaHHS.
Paszom 30 14 97 6
(3aouHa ¢gopma HaABYAHHS)
Tema Kinekicts rogus
Jlexmii JlabopaTopHi CamocriiHa
3aHATTS pobota
3micToBuii MoayJb 1. BeTyn 10 MallIlMHHOT0 HABYAHHS

Tema 1. CyuacHl anropuTMH MAIIMHHOIO | | 0.5 35

HaBYaHHS

Tema 2. 3aco0u po3poOKH CHCTEM Ha OCHOBI | | 0.5

MAIIMHHOTO HaBYaHHS

3MicTOBHI MOJTYJTb 2. 3rOPTKOBI HEMPOHHI MEpeKi

Tema 3. Knacudikaiiist HepoHHUX Mepex 1 0.5 35

Tema 4. EnemeHTH 3rOpTKOBOI HEHPOHHOI 1 0.5

MEpexi.

3micToBuii MONyJb 3. ['eHepaTuBHI HEMPOHHI MEpEXi Mepexi

Tema 5. ApXiTeKTypu 3ropTKOBUX HEHPOHHUX | | 0.5 40

Mepex

Tema 6. MeTonu pob0oTH reHepaTUBHUX 1 0.5

3MarajibHUX Mepex

Tema 7. 'eHepaTHBHI 3MarajibHi Mepexi 1 0.5

3microBuit Moayib 4. U-net Mmepexi 11 aBTOMaTHYHOT CeTMEHTAIIi1

Tewma 8. 3acTtocyBanns U-net mepex. 1 0.5 28

Pasom 8 4 138

5. TemaTuka J1aGOpaTOPHUX 3aHATH

JlaGopaTopHna podora Nel.

Tema:
300pakeHb.

Mera:
U1 Kimacudikariii 300pakeHb

[Tutanns st 0OTOBOPEHHS:

1. Knacudikaiiiss HEHpOHHUX MEPEK

2. lIap 3ropTku

BukopucTtaHHs 3rOpTKOBUX HEMPOHHUX Mepex s Kiacudikaiii

HaBunTrch po3poOnsiTH apXiTEKTypHu 3rOPTKOBUX HEHPOHHUX MEPEK




3. CyOnuckpeTu3yrodui map

JlaGopaTopHa poGora Ne2.

Tema: [lepeTBopeHHs ay/110 KOHTEHTY Y TEKCT.

Meta: HaBuutuch po3poOiissTu mporpaMHi MOAYJ JJIsi KOHBEpTaIlli aymio y
TEeKCTOBHI (hopMmar.

[TutanHs 17151 0OroBOpEHHS:

1. Python, Jupyter Notebook, Kaggle

2. Po3mizHaBaHHS ayio

3. ®opMyBaHHS TEKCTY

JlaGopaTopHa po6ora Ne3.

Tema: ['enepyBanHs 300paxens 3 BUkopuctanHsiM GAN mepex.

Mera: HaBuuTuCh mnporpamMHO peanizoByBaTh MOJYJl [JIsi TEeHEpyBaHHS
300pakeHb

[TutanHs 1151 OOTOBOPEHHS:

1. BUAM TeHEPATUBHUX MEPEK

2. OcHOBHI QyHKIIIT

3. bibmiorexu s po3podku GAN mepex

JlaGopaTopHa poGora Ne4.,

Tema: Bukopuctanus U-net Mepex JiJisi cCerMeHTallii 300pakeHb.

Merta: HaBunthch po3poOssiTé CTPYKTypu eHKonepiB Ta nekozgepiB U-net
MEPEXK.

[TutanHs 1151 OOTOBOPEHHS:

1. CermenTaiiist 300pakeHb

2. IlonsTTs nekonepa

3. IlonsarTs eHkoaepa

6. Opranizauisi i npoBeIeHHSI TPEHIHTY

TemaTtuka TpeHinry: IlpoexTyBaHHs Ta IpakTUYHE 3aCTOCYBAHHS aJTOPUTMIB
IJIMOOKOr0 MAIIMHHOIO HAaBUYaHHS Ta pO3po0Ka BIACHUX apXITEKTYp 3rOPTKOBHUX
HEUPOHHUX MEPEXK.

CryneHTH BHKOHYIOTH IMOCTaBJICHI 3aBJaHHsS i1 O0OpaHOi Ha BIACHUI poO3Cya
npenMeTHOT 00J1acTi (HarpuKiIaa, MeAnyH1 300pakeHHs, CyTyTHUKOBI 3HIMKH TOIIIO).

TpeHIHT OXOIUTIOE KIIIOUOBI AaCHEeKTH MAIIMHHOTO HaBYaHHS, MOEIHYIOUH
TEOPETUYHI 3HAHHA 3 MPAKTUUYHUMHU HaBHUKaMH. CTyIEHTH OTPUMAIOTh IMPaKTHYHI
HABUYKU POOOTH 3 apXiTEKTypaMu HEHPOHHUX MEPEK.

Mera TpeHiHry: 3a0e3neuuTd CTYICHTIB KOMIUIEKCHUMHU TEOPETHUYHUMU
3HAaHHSAMH Ta NPAKTUYHUMH HABUUKAMHU B rajly3l MAalllMHHOI'O HaBYaHHSL.



3aB/JaHHSA TPEHiHTY:

N

. Bubip npeametHoi 061acTi 11 Kiacudikarlii Ha OCHOBI IITMOOKOTO HaBYAHHS.

Bu6ip MoBu nporpaMmyBaHHs Ta HaJalITyBaHHs 010J110TEK 1 cepeOBHIIIA.
dopmyBaHHS JaTaceTy.

Po3noain naracety Ha HaB4YaIbHY, TECTYBAIBHY Ta BaTiAaIlIiHY BUOIPKY
TectyBaHHS iICHYIOUMX apXiTEKTyp 3TOPTKOBUX HEHPOHHMX MEpEeX s 3a1adi
knacudikamii AlexNet, LeNet, VGG16.

[IpoekTyBaHHSI apXITEKTypH 3TOPTKOBOI HEHUPOHHOI Mepexi, MoaudiKaIlis
ICHYIOUHX.

[TpoBeneHHs TecTyBaHHS Ha Mpare3daTHICTh PO3pOOIECHOT apXiTeKTYpH.

7. CamocTiiiHa po00Ta CTY/IeHTIiB (MiAT0TOBKA HACKPI3HOTO MPOEKTY)

Jlnst caMoCTiiiHOT poOOTH KOXKHOMY CTYJIEHTY MPOIMOHYETHCS BUKOHAHHS BHOPAHOTO
HACKPI3HOTO MpoekTy. OpieHTOBHA TEMATHKA:

l.

Po3pobxa HelpoHHOT Mepexi J1st pO3Mi3HaBaHHS 00JIMY Ha 300payKeHHSIX

Omnuc: PeanizyBaTu rmuOOKy HEWPOHHY MEPEXY Ui pO3IMi3HABaHHS OOJIMY Ha
300paxkeHHsx, BukopuctoBytoun apxitektypu CNN (Convolutional Neural
Networks). Mo)kHa TakoXX pO3IVISTHYTH BUKOPUCTaHHS TEXHIK TEPEHECCHHS
HABYaHHS.

. T'eneparusni 3maranbhi mepexi (GAN) aist cTBOpeHHS 300pakeHb

Onuc: Po3poOka reHepaTUBHOI 3MarajbHOi MeEpexi Ui  CTBOPEHHS
CUHTETUYHUX 300pakeHb, BUKOPUCTOBYI0UM GAN. MoxxHa oOpaTu pi3HI THUIH
300pakeHb a00 EKCIIEPUMEHTYBATH 3 X CTHIII3AIlIEI0

. Ilocunene HapuaHHs /U1 Tpu B Atari

Onuc: Bukopucranust anropuTMiB MOCWIEHOTO HaBuaHHs (Hanpukian, Deep Q-
Learning abo A3C) nmns rpu B kiacuuHi irpu Atari. MokHa AOCHIKYBaTH
e(DEeKTUBHICTh PI3HUX AITOPUTMIB a00 ONTUMI3ALIMHUX METO/IB.

. CermenTariis 300paxkeHs 3a qonomororo U-Net

Omnuc: Po3pobka Mojeni Juisi CerMeHTallll MEeIUYHUX 300pakeHb (HalpuKia,
MPT abo peHTreHIBChKHX 3HIMKIB) 3a J0MOMOroto apxitekrypu U-Net.

. IIpornozyBaHHs yacoBUX psiiB 3a gornomorowo LSTM

Onuc: Bukopucranass LSTM (Long Short-Term Memory) 151 nporao3yBaHHs
¢dbinancoBux ab0 MOrogHUX 4YacoBUX  psmiB. JIOCHiIKEHHS  BIUIUBY
rineprnapaMeTpiB Ha TOYHICTh MPOTHO3Y

. Knacudikaris tekcry 3a nonomororo tpancopmepis (BERT, GPT)

Onuc: Peanizarist Mozeni Ha OCHOBI TpaHchopMepa JIs Kiacudikailii TeKCTy Ha
temu. MoxnHa Bukopucratu rotroBi mojaeni (BERT, GPT) a6o pospobutu
BJIACHY.

. Po3mizHaBanHs pykonucHOTo TeKcTy 3a goromororo CNN-RNN monenei



Omnuc: Peanizauis cuctemu 1Jid po3Mi3HaABaHHS PYKOIKMCHUX CHMBOJIIB 200 CIIiB
3 BukopuctaHHsM noegHaHHss CNN s 00poOku 300pakeHb 1 RNN mis
aHaJ13y MOCiJOBHOCTI CHMBOJIIB

8. Jlerekis 00'exTiB Ha Bijeo 3a gomomororw YOLO ab6o Faster R-CNN
Onuc: BukopucTtanHs Ccy4acHUX apXITEKTyp IS JETeKIlii 00'€KTiB Ha Bijeco,
takux sk YOLO a6o Faster R-CNN, 3 MeTow CTBOpPEHHS CHCTEMH
ABTOMATHUYHOTO BUSBJICHHS 00'€KTIB y pealbHOMY Yaci

9. I'nnGoke HaBYaHHS JIsl BUSIBJICHHS IIaXpaiicTBa B (pIHAHCOBUX TPAH3AKIIISAX
Omnuc: Peanizariss HEHPOHHOT Mepexi ISl aHAMI3y (PIHAHCOBUX JaHHUX 3 METOIO
BUSIBJICHHS aHOMAaJTIM 1 MOYKJIMBUX BHUIIAJIKIB IIaxpaiicTBa

8. 3aco0u oiHIOBAHHS Ta METOAH AEMOHCTPYBAHHS Pe3y/IbTATiB HABYAHHS .

VY HaBYAILHOMY TIPOIIECI 3aCTOCOBYIOTHCS: JICKIii, B TOMY YHCJIi 3 BUKOPUCTAHHS
MyJIbTUMEAIHOrO mpoekTopa Ta iHmux T3H; maGopaTopHi poOOTH, 1HAMBIIyallbHI
3aHATTS; CaMOCTIiiHa poOoTa CTYEHTIB, poboTa B IHTEpHET.

B nmpomeci BuBdenHs nucnuiuiind  «TexHOmOrii TIMOOKOTO HABYaAHHS»
BUKOPHCTOBYIOTHCSI HACTYITHI METOIH OI[iHIOBAHHS HABYAIBHOI pOOOTH CTYICHTA:

- MOTOYHE TECTYBAHHS Ta ONUTYBaHHS;

- MiJICYMKOBE TECTYBaHHS M0 KOKHOMY 3MiCTOBOMY MOJIYJIIO;

- MiJICYMKOBA OIliHKA 32 BUKOHAHHS 3aBJaHb Ha TPEHIHTaX;

- OIIIHIOBaHHS HACKPI13HOTO MPOEKTY Y pe3ybTaTli CaMOCTIMHOT poOOTH

9. Kpurepii, popmu oTo4HOr0 Ta MiJICYMKOBOI0 KOHTPOJIIO
[TincymkoBuii 6an (3a 100-6anpHOT MKaI00) 3 quciuiuIiag «Cuctemu 00poOKu
po3moaiieHnx 0a3 JaHWX» BU3HAYAETHCS SK CEPEIHBO3BAKEHA BEIUYMHA, B
3aJICKHOCTI B1J] MUTOMOI Baru KOXKHOI CKJIaI0BOI 3aJIKOBOTO KPEIUTY:

Monyis 1 Monyins 2 Monyisb 3
40% 40% 5% 15%
[ToTroune o1iHIOBaHHS MonynbHuii Tpeninru Camocriitna po6ora
KOHTPOITh
Cepenne apudpmernyre | TecToi 3aBIaHHS Ouinroerbes sk cepenne | OriHKa 3a BUKOHAHHSA 1
3a OLHIOBAHHA 30), apudMeTHUHE 3 OLIHOK 32 Tpe/ICTaBIEeHHS
JabopaTOpHHUX POOIT 2 TEOpeTUYHI
BUKOHAHHSI 3aBJaHb BUOpaHOTO
Nol-4 MMUTaHHS i .
| mpaxTHuHA TpeHinry (7 3aBJaHb) pe3yabTaTiB
3ama4a HACKPI3HOTO MPOEKT

Orinka 3a «IloTouHe OIIHIOBaHHS» BU3HAYAETHCS SIK CEpeHE apu(METHUHE OIHOK,




OTPUMaHMX CTYJACHTOM TIpM BUKOHAHHI J1a0OpaTOpHUX 3aBlaHb. KokHE 3aBHaHHS
owiHioeThecs 32 100 OambHOIO MIKAIOK HA OCHOBI SIKOCTI BHKOHAHHS Ta BINOBIAHOCTI
TIOCTaBJICHUM 3aBJaHHIM. bai HapaxoBYIOTCS BIATIOBITHO /IO TAKMX KPUTEPIiB:

- 15 GamiB — pO3yMIHHS TEOPETUUHHMX BITOMOCTEH (PO3KPUTTS TOHSTIHHOTO
arapary BITOBIIHO JI0 TEMU JJa00PaTOPHOTO 3aHSTT);

- 25 GaniB — MPaBUIIBHICTh PO3B’sI3yBaHs (KOPEKTHICTh peastizallii, MpaBUIbHUNA
BUOIp MiAX0y);

- 10 GasiB — sIKICTh BUKOHAHHS (YHIKQJIBHICTD PIIIEHHS, CTHUIb MPOrpaMyBaHHSI,
AKICTb IIPOTPAMHOTO KOITY);

- 10 OamiB — pe3yJbTaTUBHICTH / TEeCTyBaHHs (MpOrpama BUAAE KOPEKTHHIA
pe3ysbTaT MPU TECTYBaHHI);

- 10 GamiB — aHami3 1 BUCHOBKM (ONMMC OTPUMAaHHMX PeE3YNbTaTIB, 3aCO0M iX
JIOCSITHEHHS );

- 30 GastiB — 3aXMCT MPAKTUYHOI poOOTH (BIATOBI b HA 3AIMMTAHHS BUKJIAava).

MonynbH1 KOHTPOJTH TIPOBOAUTHCS Y (POpMi BUKOHAHHS TECTOBHX 3aBIAaHb 3 OJTHIEIO
NPaBWIGHOKO BIATIOBLIIIO. TECTOBMIA KOHTPOJIb CKIIAAETHCS 3 TEOPETUYHUX IHUTaHb i
OIIHOTO TMPaKTUYHOTO 3aBJaHHA, IO Tepeadayae MpOBEACHHS MPAaKTUYHUX [ mepen
BUOOpPOM BapiaHTy BiANOBial. YacTka BUKOHAHHS MPAKTUYHOTO 3aBAaHHS CTaHOBUTH 40%
(40 GaiB mpu MpaBWIIBHIM BIAMOBII) Y MIACYMKY. BilMOBiTHO YacTKa TEOPETUUHOI YaCTUHU
crmamae 60% (60 OamiB). MakcumanbHuii Oan 3a BUKOHAHHS TEOPETUYHHX ITUTAHb
MOJTYJIBHOTO KOHTPOJTFO 3aJIeKUTh BiJl CEPETHBOTO apru(hMETHUHOTO TIPABMIILHUX BiIOBIICH
(mampukiaz, skmo TecTiB 20 1 CTyJEHT BIANOBIB Ha 15 mpaBWIIbHO, TO pe3yJbTaT PIBHHUIMA

15/20 =0.75, T06T10 75 % Big MaKCUMAIILHO MOYJIMBOTO Oalty).

[TincymkoBe 3Ha4E€HHS BUKOHAHHSI TECTOBOTO KOHTPOJIFO BU3HAYAETHCS CYMOIO OastiB
OTPUMaHHX TIPH BUKOHAHHI TECTOBHUX 1 MMPAKTHIHMX 3aBIaHb.

TpeHIHT OIIHIOEThCSI 3 TIOBHOTOKO peaiizallli, SKICTIO IPOrpaMHOrO KOy,
TECTYBaHHSM Ta aHAII30M ©()EeKTHMBHOCTI BUKOHAHHS 3aBIaHb BIIMOBITHO M0 1.7 JaHOI
poboyoi mporpamu. OIIHIOBaHHSI PiBHA BHKOHAHHS 3aBJaHb TPEHIHTY TPOBOAUTHCS

BukiagayeM 3a 100-0apHOFO 1IKAJIOk0 3riaHo Tadymi 1.



Tabmus 1 — Kpurepii oriHiOBaHHS TPEHIHTY

3aBmaHHs Maxkc. | Bucoxwuii JocrarHii Cepemniii Huspkuit
Oan piBEHBb pIBEHB pIBEHb piBEHBb
1. Bubip  mpenmerHOi
00macTi mis | 10 9-10 7-8 MOCTaTHBO 4-6 0-3 BiacyTHE
knacudikamii Ha OCHOBI apryMEHTOBAHE, | apryMEHTOBAHE, | IMOBEPXHEBHM | a0
rIMOOKOTO HaBYaHHSI. 3 arne 6e3 aHai3 HEBIINOBITHE
MOPIBHSUIbHUM | aJIbTEPHATUB
aHATI30M
2. Bubip MOBH
NpOrpaMyBaHHS ra | 10 9-10 pgani;agiﬂ 7-8 peamizarisiz | 4-6 0-3 BiacyTHE
. y IIOBHIM Mipl | HE3HAUHUMHU nepenbaueHo | abo
HaJIAIITyBaHHA 616Ji0TEK . . .
. HEJI0JIIKaM1 JvIIe HEBI/INOBITHE
1 cepeZIoBHUILIA. YACTKOBI
BUIAJIKU
3. ®opMyBaHHS
JaTaceTy. 10 9-10 7-8 TectyBanHsi, | 4-6yactkoBa | 0-3 BimcyTHE
KOMIUIEKCHE YaCTKOBE BIJIITOBIJTHICTB, | 200
TECTYBaHHs HAasIBHICTb HEBINOBITHE
TIOMIJIOK
4. Posmonin garacery Ha
HaByYaJbHYy, TeCTyBaJIbHY | 10 9-10 7-8 TectyBanHsi, | 4-6yactkoBa | 0-3 BimcyTHE
Ta BaJifauiiHy BUOIpKyY KOMIIJIEKCHE YaCTKOBE BIJIMOBIIHICTB, | 200
TECTYBaHHS HAsIBHICTb HEBIIOBIIHE
TIOMFJIOK
5. TectyBanHs .
iCHyIOUHX apXiTeKTyp 20 16-20 12-15 7.- 11 4acTKOBA 0-6 BiaCYTHE
SFOPTKOBHX HGHPOHHIX KOMILICKCHE TECTYBaHHS Ha BIIOBIHICTS, a60' '
. TECTyBaHHS HETIOBHUX HasBHICTb HEBI/INOBITHE
Mepexk  anus 3ajadl JATAceTax TOMIIIOK
knacudikamii  AlexNet,
LeNet, VGG16.
6. [IpoekTyBaHHs .
APXiTEKTYpH 3TOPTKOBOI 20 16-20 . 12-15 7'-1 1 ‘-IE'ICTISOBa 0-6 BiaCyTHE
HeipOHHO Mepexi, MOBHOLIIHHE TECTyBaHHS Ha BI/ITIOBI/HICT, a6o. .
o TECTYBaHHS 00MeKEeHHX HasBHICTb HEBI/INOBITHE
Moaudikaris iCHyIOUnX. rifeprapaMeTpax | TIOMHIOK
7. IIpoBenenus '
TecTyBaHHS Ha 20 16-20 . 12-15 7.-11 qgcnfmsa 0-6 BiACyTHE
Hpate3AATHICT MIOBHOILIIHHE TECTYBaHHS Ha BIIOBITHICTS, a60' '
. TECTyBaHHS 00MeXEeHHX HasBHICTb HEBI/INOBITHE
p03P06HeH01 rineprapamerpax | IMOMHJIOK
apXIiTEKTypH.
Pazom 100 - - - -




Monynb

«CamocTiiiHa po0OTa» OIHIOEThCS BUKJIAJa4eM 3a SKICTHO BHKOHAHOTO

HIMBITyaTbHOTO 3aBIJAaHHS Ta 3BITYy BIAMOBIAHO 70 KPUTEPIiB, BU3HAUYCHUX y PO3ALUT 6

«CamocrTiiiHa poOoTay i€l podouoi nmporpamu. [licyMKoBUi 6all pO3paxoOBYEThCS SIK CyMa

OLIIHOK 32 OKPEMUMU KPHUTEPISIMU y TabMII 2.

Tabmmrs 2 — Kpurepii oriHrOBaHHS CaMOCTIHHOT poOOTH

3aBmaHHs Maxkc. | Bucokwit JlocTarHii Cepemniii Huspkuit
Oan pIBEHb pIBEHb pIBEHb piBEHBb
AHaJi3 3aco0iB Ta 30 22-30 anroput™ | 15-21 10-14 0-9 BincyTHE
METOMIB IS MIPOAHAITI30BAHO | AJITOPUTM MOBEpXOBHA | a0
[IOBHIN MIpi [ICAHO B aHal HEBIJIIOBI,
OIIpalOBAHHA JAHUX yuo P oruca 9, .. 3 CBITTOBTHE
HETTOBHIN Mipi
Po3po0Oka
aleTCKTypI/I 30 22-30 15-21 10-14 Ttumosi 0-9 BiI[CYTHe
HeHPOHHOT Mepeski VHIBEPCATbHUM | 3arajibHAM , HE | PIIICHHS abo
IJIX1T VHIBEpCATHHUIA HEBIITOBIIHE
TIIXIL
Peamnizauist mporpamuoro | 40 26-40 17-25 10-14 0-9 BincyTHE
KOMIUJIEKCY Ha OCHOBI KOMITIIEKCHE TECTYBaHH, JaCTKOBA abo
apXITEKTyp HEHPOHHUX TECTyBaHHS YaCTKOBE BIJIITOBITHICTb, | HEBIIITOBITHE
Mepex HasBHICTb
TTOMIUJIOK
Pasom 100 - - - -

Otpumana oriHka 3a HaioHanbHOIO Kol ECTS BucCTaBnseThCsA BIAMOBIAHO 10
IIKAJTM OLIHIOBAHHS PIBHS 3HAHb.

[IIxasa oniHIOBaHHS

3a mkaJgaow | 3a 3a mkaJjow ECTS
YHIBEpCHTETY | HAIOHAJILHOIO
IIKAJI010
90-100 Binminao A (BiZMIHHO)
85-89 Hobpe B (myxe nobpe)
75-84 C (mobpe)
65-74 3a10BIIIBHO D (3a10B1715HO)
60-64 E (noctatHbO)
35-59 He3zanosiabsHO FX (He3a10BUTEHO, 3 MOXKIIMBICTIO IIOBTOPHOTO CKJIAJTAHHS)
1-34 F (ne3anoBiibHO, 3 000B’A3KOBHM MTOBTOPHUM KYPCOM)




10. IncTpyMeHTH, 00JIaTHAHHA TA POrpaMHe 3a0e3Me4YeHHs], BAKOPUCTAHHA SIKHX

nepeadavYac HABYAJIbHA JUCHMILTIHA

Ne HaiimenyBanust Homep Temu
L. Sublimetext, linux, jira 1,2,3,4
2. Dl4j, python 5,6,7,8,9
3. colab 34,5,6,10
4 Sublimetext, linux, jira 1,2,3,4
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